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EEN HALF + EEN HALF = IMPACT
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A — Nee, niet echt...past ook niet bij het bieden van rechtszekerheid.
B — Beetje, hier en daar een experimentje

C — Gruwelijk veel

UNIVERSITY
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Voorspelmodel werkaanbod RZ en LM

Taak AI model

*Het zo accuraat mogelijk voorspellen van akten en hypotheken. Uitgangspunten hierbij zijn:

*Gegeven genoeg data kan het model de trend leren voorspellen zonder handmatige decompositie

*Er is een onderzoek gedaan naar Al-architecturen zoals sarimax / Istm/ transformer modellen. Voor de beste
resultaten hebben we een neuraal netwerk o.b.v. een time2vec en LSTM- architectuur gekozen.

*Flexibel inzetbaar voor de verschillende segmenten

*Vanuit de voorspellingen kan de bemensing worden afgeleid

danbod
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Reduceren Graafschades

O

\

Kunnen we graafschade voorspellen?

Voorspelmodel: XGBoost binary classification model
Trained by data in 2021, AUC: 0.827, PR-score: 0.181, Balanced accuracy: 0.747

800000
700000
600000
500000
400000

300000
200000
100000

0 2017 2018 2019 2020 2021

Figure: Number of excavations and excavation damages in
the Netherlands from 2017 to 2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten

-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021

%, Voorspellingsrapport Graafschades

UNIVERSITY OF TWENTE.

Table: Top 10 important features of the prediction model

tree_mean

Diff_wr

Opdrachtgever
LENGTH

Bebouwd.exclusief.bedrijf
sterrein

Grondroerder_count

Polygon_complex

Opdrachtgever_count

Grondroerder

Hoofdweg

Average tree density of the excavation area

Difference of days between requesting day and
working day

Name of the client company
Perimeter of the excavation area

Buildup area excluding business area (a landuse
type)

Number of excavation work taken by the
excavation company in 2021

Perimeter / area

Number of excavation work taken by the client
company in 2021

Name of excavation company

Highway (a landuse type)



https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021
https://www.rdi.nl/documenten/publicaties/2022/05/31/feiten-en-cijfers-over-schade-door-graafwerkzaamheden-2021

“I
High5 “Rc

Onderzoek naar ¢
gebieden op roto
vrachtnavigatie, g
puntwolkdata.

Wat we idealiter
* Binnen- en bui
» Stoepranden
* Middeneiland
* Overrijdbaar g
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Aktes doorzoekbaar maken — Veldwerken KKN

Inputs o ntat Results

Erfdienstbaarheden
“

deeltelijk namelijk met uitzondering van zoo
danig Noordoostelijk gedeelte van dat perceel
als daarvan wordt afgescheiden aan de Westzi
de door de rechte zin loopende langs den No
telijken gevel van de steenen schuur, op dit
perceel staande en het Noordelijk veriing de
daarvan en voorts door de lijn loopende Zuid
waarts langs den steenen huur staande in het
ongeveer shuidelijk verlengde van den gevel van
ebvengemelde schuur: aan de Zuidzijde door
het Westelijk verlengde van de kadastrale
grens tusschen de perceelen Alblasserdam
Sectie B. nommers 3158 en 3018.
B. Een gebouw, waarin bakkerij met erf en
grond aan den Ruigenhil te Alblassirdam

Ablaterdam  kadastiaal bokend gemeents Alblasyrdam
pp— e B nommer 3318 groot vijf en twintig
o aren VI]' en ZEVEnlig centiaren:

C. Een woning met annex schuur erf grond
en watering binnendijks aan den Ruegenheb
te Alblasterdam, kadastraal bekend aldaar
3019 in sectie B nommer 3019, groot zeventien
aren vijf centiaren.

Het laatste bewijs van eigendom van het ver-
Kochte bestaat uit processes. verbaal van veiling
en afslag den vijf en twintigsten October en
den eersten November negentienhonderd vijf
en dertig door mij notaris opgemaakl over

ten

den derden December naganllsnhundevd vijf
en dertig deel 771 nommer 53.

Partijen verklaarden dat deze verkoop en koop
is geschied voor de som van Vijftien duizend 15000.-
gulden welke koopsom op heden is ontvan
gen waarvoor kwitantie b1| deze voorts onder
de volgende betungen:
Het verkochte daat op den kooper over in de
staat waarin het zich thans bevindt met al
le lusten lasten, rechten, bezwaren heerschen
de en lijdende erfdienstbaarheden daaraan ver
bonden en kans door hem op heden in genot
en gebruik worden aanvaard onder gehouden
heid tot betaling der lasten en belastingen
daarvan van heden af:
Onder den verkoop is niet begrepen het kippen
hok en het varkenshok op gemeld perceel noa
mer 3018 staande, welk een en ander aanver
kooper verblijkt:

Gedurende het leven van verkooper en zijn
ccnigoncors . o
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LLMs: Loki, Kaatje, (Franka)

Hoi! Ik ben Kaatje, jouw maatje voor al je Kadaster-vr:

Hoe kanik je helpen?

In welke 3 wijken in Apeldoorn wonen de minste oud

Kadaster Labs

De technologische ontwikkelin

De drie wijken in Apeldoorn met de minste ouderen zi

private partners de nieuwste technologieen te beproeven, zodat het Kada

1. Hoog Soeren en Radio Kootwijk Kadaster heeft verschillende data teams (Data Science Team, het Emergin
ontwikkeling e
o Aantal ouderen: 110 rpane

verschillende initiatieven

werken samen met partners aan innovatie vraagstukken.

2. Lieren en omgeving
Thema’s

o Aantal ouderen: 270

3. Klarenbeek en omgeving

o Aantal ouderen: 330
Deze cijfers zijn afkomstig van het CBS en zijn relevan
Gebruikte bronnen

* Bron 1: Kadaster.nl: Nog nooit 7o weinig starters

« Bron 4: PDOK Dataset: CBS Wijken en Buurten 20

CBS API calls:

Kiik op voorgestelde vragen of neem je eigen op

. @Inwuners\nwunersvanafde AOW-leeftijd | aa

Welke huizen Zyn gebouwd voor 1800 In Utrecht? | | in welk jaar Is mijn huis gebouwd? || Welke 3 dorpen hebben 1zen gebouwd

Apeldoorn, Gelderland e kadaster K




A — Nee, niet echt...past ook niet bij het bieden van rechtszekerheid.
B — Beetje, hier en daar een experimentje

C — Gruwelijk veel

UNIVERSITY
10 OF APPLIED SCIENCES

O] ‘
geo
strategi



» Super trots!

* Veel (succesvolle) experimenten....maar super lastig om ze “naar
productie” te brengen.

» Hebben we nou echt dikke impact?

UNIVERSITY '@e ‘
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 MIT calls it the GenAl Divide.

* The 95% lean on generic tools, slick enough for demos, brittle in
workflows. They're stuck in high-adoption, low-transformation mode.

* The 5% design for friction. They embed GenAl into high-value workflows,
integrating deeply and shipping tools with memory and learning loops.
That’s where ROl lives.

* https://www.forbes.com/sites/jasonsnyder/2025/08/26/mit-finds-95-of-genai-pilots-fail-because-companies-avoid-friction/
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Geodata voor ledereen
Self-Service GIS (WebGIS)
] International Journal of I< ¢

ISPTS Geo-Information
=

Towards Self-Service GIS—Combining the Best of the Semantic Web
[ Review for this Journal ] and Web GIS

by Alexandra Rowland 1 B2 Erwin Folmer 2* &2 and Wouter Beek 3 &2

1 Department of Geosciences, Kadaster & Utrecht University, 3584 CS Utrecht, The Netherlands
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Filmpje: https://www.youtube.com/watch?v=HiuHTMy-A-g

Live: https://data.kkg.kadaster.nl

het datafundament voor

UNIVERSITY
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https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/
https://data.kkg.kadaster.nl/

» Super trots op de Kadaster Knowledge Graph (een huzarenstukje)
* Maar....super lastig om als “dienst” van Kadaster neer te zetten. Het

schuurt enorm. (business model, kennis, past niet in de organigram,...)

* Diverse voordelen, maar wat is nou het unique selling point?
* Maar...ooK....00k dit is niet het eind product voor de burger...

UNIVERSITY ' @eo ‘
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 Hoe dan?

Dartmouth Summer
Research Proj on AL

AI Winter Al Winter Autonoom

Perceptron
Eliza

1980 1990

‘Can Machines De Wet van Moare
Think?” Expertsystemen
Alan Turing

General Problem Solver Reinforcement learning

rijdende
auto wint AlexNet
DARPA

OpenAl opgericht
challenge

Deep Blue verslaat ChatGPT
Kasparov

Transformers

Watson wint Jeopardy

Beeldherkenning voor post

https://saxionami.github.io/TussenPatroonEnPersoon/10_introductie.html

17

https://www.gartner.com/en/articles/understand-and-exploit-gen-ai-with-gartner-s-new-impact-radar

Impact Radar for
Generative Al

Enabled

Hallucina
Managem

ugmented
ration

Provenance
Detectors

Gartner.

UNIVERSITY ' @eo ‘
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 MIT calls it the GenAl Divide.

» The 95% lean on generic tools, slick enough for demos, brittle in workflows. They’re
stuck in high-adoption, low-transformation mode.

» The 5% design for friction. They embed GenAl into high-value workflows, integrating
deeply and shipping tools with memory and learning loops. That's where ROI lives.

» The data is stark: Only 5% of custom GenAl tools survive the pilot-to-production cliff,
while generic chatbots hit 83% adoption for trivial tasks but stall the moment workflows
demand context and customization.

 https://www.forbes.com/sites/jasonsnyder/2025/08/26/mit-finds-95-of-genai-pilots-fail-because-companies-avoid-friction/

UNIVERSITY '@eo ‘
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Insert ontological context into the prompt

P
-

(\ ONTOLOGY |
8 4

N
AN
\\\ 7
~_  + _
/
L

Extend and generate the ontology dynamically

« IMPACT = Beslissingen/Besluiten (= frictie in de workflow) = zekere, uitlegbare
Al (kansberekening is niet goed genoeg).

» Wat hebben we daarvoor nodig: de spelregels (=context)
- deels expliciet opgeslagen in kennisrepresentaties (tekst, modellen)
- deels impliciet in de data zelf (die we met Al expliciet gaan maken)

* En die spelregels geven we vervolgens mee aan de Al modellen als vangrails.

UNIVERSITY ' Q '
) OF APPLIED SCIENCES gtrategii
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* Maak een Knowledge Graph
- Start met ontologie
- Daarna de data
- Verbeter de ontologie

» Gebruik Al voor het expliciteren van impliciete kennis in data. En voor validatie.

« Altijd ook human in the loop.

UNIVERSITY rﬂeo 1
20 OF APPLIED SCIENCES gt,ategi
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https://www.han.nl/artikelen/2024/11/erwin-folmer-geinstalleerd-als-lector-applied-data-science-ai/Rede_Erwin_Folmer_web.pdf

_ KGTasks -

KG Construction

KG-to-Text
Generation

KG Reasoning

KG Completion

KG Embedding

KG Data as input

KG Validation

KG Question
Answering

Relation and Attribute Extraction
LLMs Tasks -

-

Entity Extraction and Alignment
Information

Event Detectioon or Extraction Extraction

Ontology Creation
Text Generation

KG-to-Text Generation

Fact Inference

Entity, Relation and Triple Classification

) . Information
Entity Prediction Prediction

Relation Prediction
Textual Information

Integration

Pre-training or
fine-tuning

Fact Checking
Semantic Analysis
Inconsistency Detection LT

Run-time
integration:
Multi-Hop Question Generation Natural Language

f Interface for KGs

Complex Question Answering

Knowledge Graph Chatbots

Query Generation from natural text
+«— LLMfor KGs

KG-enhanced LLM

Querying Large Language Models with
ALl LLM-KG Cooperation

UNIVERSITY
OF APPLIED SCIENCES
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Neurale Netwerken
Machine/Deep Learning

Neuro-Symbolic Al
Hybrid Al

Symbolic Al
Knowledge Graphs

UNIVERSITY
OF APPLIED SCIENCES
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UTKa Datalab

Potential of Al with Authoritative Data ﬂ:;‘ﬁgz:f Twente and Kadaster Collaboration on Data and Artificial

LLMs inference to simplify data access
https://www.utkadatalab.nl/
S
EngD2 (External):

Reliable and Reproducible Al Applications

PhD 1:
LLM Enhancement with the KKG for Multi-
modal and Spatial Data Applications

EngD3:
(Virtual) Knowledge Graph(s) Implementation and Testing of VKGs

PhD2 (External):
Security and Privacy-Aware (Virtual) KGs
I

N\
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Hogeschool ontwikkelt een speciaal
biertje met hulp van Al: ‘Bij mijn
wetenis dit uniek’

»IK vind 'm geslaagd”, zegt Erwin Folmer (49) nadat hij het schuim van

een vers getapt speciaalbiertje heeft gedronken. Het is voor zover Folmer

weet het eerste biertje dat met hulp van Al (artificiéle intelligentie) is

ontwikkeld. Kan Al nu ook al helpen met het ontwikkelen van bier? Ja

hoor, zegt Folmer, die de theorie in de praktijk bracht. UNIVERSITY E 1
e

OF APPLIED SCIENCES gtrategi
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Hoeveel woningen zijn er in Warnsveld?

ChatGPT: "Volgens de meest recente gegevens van het CBS ongeveer 3700 woningen."
é Fout antwoord Geen bron 5 seconden
400 m

Google: "Wijk 05 Warnsveld heeft in totaal 3.739 geregistreerde woningen."

(

; Fout antwoord Niet-authentieke bron. 0,6 seconde

I'm
KKG: "3873 verblijfsobjecten met een woonfunctie."

Correct antwoord Authentieke bron. 0,6 seconde

I'm
UNIVERSITY Q
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